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|. BIG

"Large datasets are a means to
they are not an end in themselv







/. ALWAYS-ON

"Always-on big data enables the st
unexpected events and real-time

Imeasurement."



3. NONREACTIVE

"Measurement in big data source
less likely to change behavior.”

.



&y, INCOMPLETE

"No matter how big your big d
probably doesn't have the in
want.”



Massive share of missing information on age

Users with valid age by gender
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3. INACCESSIBLE

"Data held by companies and
are difficult for researcher



Az Uzleti titok megismersie teljes kordi felel@sséggel tartozik Uzleti titokkal
kapcsolatos kotelezettségei barmilyen megsértésért, ezekkel

ka pCSOIatOS kareé Ir't, ha a titoksértés vagy kar az Uzleti titok megismerdjének felréhato, vagy egyébként &

okozta, beleértve az alkalmazottai, Uzleti Partnerei és Jogositott megismerdi altali karokozast, vagy titoksértést is. Az
Uzleti titok megismer6je a tudomanyos kutatasban részt vevd alkalmazottak és partnerek felel&sségét szerz6désben

rogziti.

A tudomanyos kutatds eredményeit a Partner kdzélheti olyan mddon, hogy a tudomanyos és ismeretterjeszté
publikéciokba uzleti titok nem keralhet. A PUblikaciok kozlésének menetét a Felek a
kizarolagos felhasznalasi szerzodésben fektetik le.

A jelen Megallapodas hatdlya alatt az Uzleti titok jogosultja irasbeli kérésére az Uzleti titok megismerdje a fizikailag

birtokaban lévs Uzleti titkokat koteles az Uzleti titok jogosultjanak
VisszaSZOIga’Itatni vagy megsemmiSI'teni (az Uzleti titok jogosultja utasitasa szerint),

annyiban amennyiben az ésszer(ien végrehajthato.



B. NONREPRESENT

"Non-representative data are
of-sample generalizations, b
useful for within-sample c



lakonepesseg

Real vs. iWiW population in Hungarian settlements
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Age distribution of real vs. iWiW population in Hungarian settlements
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1. DRIFTING

"Population drift, usage drift,
dritt make it hard to use big
to study long-term trends



8. ALGORITHMICAL
COUNFOUNDED

"Behavior in big data syste
is driven by the engineeri
system.”



9. DIRTY

"Big data SOurces can be \nad J
and spam.”



Distance in km
(intra-city connections excluded)
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IL. SENSITIVE

"Some of the information that
and governments have is se



Thank you...

sagvari.bence@tk.mta.hu




